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T·m tԂt: Nghi°n cֵu sֹ dֱng 4  thuԀt to§n ph©n loӴi h֙c m§y ti°u biԜu nhҼ c©y quyԒt Ľ֗nh 

(CART), thuԀt to§n rַng ngӾu nhi°n (RF), Support Vector Machines (SVM), eXtreme 

Gradient Boosting (XGBoost) ĽԜ ph©n loӴi sֹ dֱng ĽӸt t֕nh Nam ņ֗nh tr°n Ӷnh vi֑n th§m 

quang h֙c Sentinel 2. BԄng c§ch sֹ dֱng c½ng m֥t b֥ mӾu huӸn luy֓n v¨ tԀp dֻ li֓u Ľ§nh 

gi§ Ľ֥ ch²nh x§c, nghi°n cֵu n¨y Ľ§nh gi§ Ľ֥ ch²nh x§c cֳa c§c m¹ h³nh ph©n loӴi tַ Ӷnh 

vi֑n th§m quang h֙c Sentinel 2 cho 7 loӴi sֹ dֱng ĽӸt t֕nh Nam ņ֗nh nŁm 2024. KԒt quӶ 

Ľ§nh gi§ Ľ֥ ch²nh x§c sau ph©n loӴi Ľ« ch֕ ra rԄng v֧i di֓n t²ch khoӶng 1.700 km2 trên quy 

m¹ cӸp t֕nh thuԀt to§n XGBoost cho Ľ֥ ch²nh x§c cao nhӸt v֧i h֓ s֝ Kappa l¨ 0,7 v¨ Ľ֥ 

ch²nh x§c to¨n cֱc ĽӴt 78,8%, m¹ h³nh CART cho Ľ֥ ch²nh x§c thӸp nhӸt v֧i Kappa l¨ 0,58. 

C§c Ľ֝i tҼ֯ng sֹ dֱng ĽӸt c· di֓n t²ch nh֛ nhҼ ĽӸt l¨m mu֝i kh¹ng nhԀn di֓n ĽҼ֯c bԄng 

mô hình CART và SVM. Tuy nhi°n, Ľ֝i tҼ֯ng mԊt nҼ֧c hai m¹ h³nh n¨y cho Ľ֥ ch²nh x§c 

cao hҺn khi sֹ dֱng thuԀt to§n RF v¨ XGBoost. 

Tַ kh·a: Ph©n loӴi Ӷnh; Ph©n loӴi sֹ dֱng ĽӸt; Vi֑n th§m; C©y quyԒt Ľ֗nh CART; Random 

Forest (RF); Support Vector Machines (SVM); Extreme Gradient (XCBoost). 

 

1. ņԊt vӸn ĽԚ 

Hi֓n nay, ֵng dֱng vi֑n th§m Ľang bҼ֧c v¨o m֥t k֕ nguy°n m֧i v֧i sֽ b½ng n֡ cֳa c§c 

ngu֟n dֻ li֓u l֧n ĽҼ֯c thu thԀp tַ kh¹ng gian (space-borne, air-borne), c§c thiԒt b֗ bay 

kh¹ng ngҼ֩i l§i (UAV) hay tַ Ľ§m m©y ĽiԜm (point cloud), ngu֟n dֻ li֓u n¨y c· dung lҼ֯ng 

l֧n, kiԜu dֻ li֓u Ľa dӴng v¨ t֝c Ľ֥ thu thԀp dֻ li֓u. Vi֓c khai th§c c§c dֻ li֓u n¨y nhԄm giӶi 

quyԒt c§c b¨i to§n l֧n trong vi֓c gi§m s§t qu§ tr³nh biԒn Ľ֡i cֳa tֽ nhi°n v¨ nh©n tӴo ֫ qui 

m¹ to¨n cӺu. Sֽ ra Ľ֩i cֳa tr² tu֓ nh©n tӴo (Artificial Intelligence - AI) di֑n ra v¨o nhֻng 

nŁm 1950 dֽa tr°n sֽ khԆng Ľ֗nh rԄng m֙i kh²a cӴnh cֳa vi֓c h֙c hoԊc bӸt kȢ ĽԊc ĽiԜm n¨o 

kh§c cֳa tr² tu֓ con ngҼ֩i ĽԚu c· thԜ ĽҼ֯c m¹ tӶ ch²nh x§c ĽԒn mֵc c· thԜ  tӴo ra m֥t c֣ 

m§y ĽԜ m¹ ph֛ng n· [1]. Tr² tu֓ nh©n tӴo l¨ lǫnh vֽc nghi°n cֵu nhԄm ph§t triԜn c§c chҼҺng 

tr³nh m§y t²nh ĽԜ giӶi quyԒt c§c vӸn ĽԚ theo c§ch bԂt chҼ֧c tr² tu֓ cֳa con ngҼ֩i, trong Ľ· 

phҼҺng ph§p tiԒp cԀn h֙c m§y (Machine Learning - ML) l¨ m֥t phӺn cֳa tr² tu֓ nh©n tӴo v֧i 

c§c thuԀt to§n m§y t²nh ĽҼ֯c sֹ dֱng ĽԜ tֽ h֙c tַ dֻ li֓u [2]. C§c thuԀt to§n n¨y Ľ« v¨ Ľang 

ĽҼ֯c ֵng dֱng rӸt hi֓u quӶ trong vi֓c ph©n loӴi l֧p phֳ bԚ mԊt ĽӸt/sֹ dֱng ĽӸt tַ Ӷnh vi֑n 

th§m nhҼ thuԀt to§n vector h֣ tr֯ (SVM), mӴng thӺn kinh nh©n tӴo (NNET), cây quyԒt Ľ֗nh 

(CART), rַng ngӾu nhi°n (RF) v¨ cȈng Ľ§nh gi§ ĽҼ֯c Ľ֥ tin cԀy cֳa tַng thuԀt to§n tr°n [3ï

5]. KԒt quӶ ph©n loӴi l֧p phֳ mԊt ĽӸt tַ Ӷnh vi֑n th§m kh¹ng ch֕ phֱ thu֥c v¨o c§c thuԀt 
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to§n m¨ c¸n phֱ thu֥c v¨o c§c yԒu t֝ nhҼ v֗ tr² Ľ֗a lĨ, ĽiԚu ki֓n tֽ nhi°n, th֩i ĽiԜm chֱp 

Ӷnh, chӸt lҼ֯ng Ӷnh, Ľ֥ ph©n giӶi Ӷnh, mӾu kh·a Ӷnh...[3]. 

Tuy nhi°n, vi֓c Ľ§nh gi§ c§c thuԀt to§n h֙c m§y sֹ dֱng trong ph©n loӴi sֹ dֱng ĽӸt 

tr°n Ӷnh vi֑n th§m nhԄm gi§m s§t sֽ thay Ľ֡i hi֓n trӴng sֹ dֱng ĽӸt so v֧i quy hoӴch sֹ 

dֱng ĽӸt cho ĽԒn nay hӺu nhҼ chҼa thֽc hi֓n. Do Ľ·, nghi°n cֵu này ĽҼ֯c thֽc hi֓n ĽԜ  xác 

Ľ֗nh thuԀt to§n ph©n loӴi Ӷnh vi֑n th§m bԄng h֙c m§y n¨o cho kԒt quӶ c· Ľ֥ ch²nh x§c nhӸt 

ph½ h֯p v֧i mֱc ti°u ph©n loӴi 7 loӴi sֹ dֱng ĽӸt khu vֽc t֕nh Nam ņ֗nh nŁm 2024. ThuԀt 

toán cho kԒt quӶ t֝t nhӸt  sԐ ĽҼ֯c lֽa ch֙n ĽԜ x©y dֽng bӶn Ľ֟ hi֓n trӴng sֹ dֱng ĽӸt tׁ l֓ 

1: 50.000 cȈng nhҼ gi§m s§t vi֓c chuyԜn Ľ֡i sֹ dֱng ĽӸt c· Ľ¼ng v֧i quy hoӴch sֹ dֱng ĽӸt 

t֕nh Nam ņ֗nh ĽԒn nŁm 2030. 

2. PhҼҺng ph§p nghi°n cֵu v¨ dֻ li֓u thu thԀp 

2.1. Giαi thiΜu khu vχc nghi°n cοu 

ņ֗a b¨n nghi°n cֵu l¨ t֕nh Nam ņ֗nh 

v֧i ĽҼ֩ng b֩ biԜn d¨i 72 km. Nhi t֓ Ľ ֥

trung b³nh nŁm cֳa khu vֽc n¨y l ̈23,7oC, 

lҼ֯ng mҼa trung b³nh nŁm ĽӴt khoӶng 

1.699 mm [6]. Do sֽ gia tŁng d©n s֝, ph§t 

triԜn kinh tԒ - x« h֥i, sֽ khai th§c t¨i nguy°n 

qu§ mֵc v¨ nhֻng t§c Ľ֥ng ti°u cֽc cֳa 

con ngҼ֩i Ľang g©y ra nhֻng biԒn Ľ֡i xӸu 

ĽԒn m¹i trҼ֩ng, ngu֟n nҼ֧c, kh¹ng kh², 

m¹i trҼ֩ng sinh th§i cֳa t֕nh. Sֽ x©m nhԀp 

mԊn tiԒn s©u trong n֥i Ľ֟ng, di֓n t²ch rַng 

ph¸ng h֥ suy giӶm, mӸt ĽӸt khu vֽc b«i b֟i 

vҼ֩n qu֝c gia Xu©n Thֳyé khiԒn thu hԌp 

di֓n t²ch ĽӸt canh t§c, ĽԊc bi֓t ĽӸt tr֟ng l¼a 

[7]. Theo s֝ li֓u th֝ng k° [8] cho thӸy nŁm 

2015 di֓n t²ch ĽӸt l¼a cֳa t֕nh l¨ 154.434 

ha nhҼng ĽԒn nŁm 2020 di֓n t²ch ĽӸt n¨y 

ch֕ c¸n 145.376 ha. NhҼ vԀy sau 5 nŁm di֓n 

t²ch ĽӸt n¹ng nghi֓p giӶm tr°n 9000 ha. 

Thֽc trӴng n¨y ĽԊt ra m֥t §p lֽc l֧n cho vi֓c ph§t triԜn kinh tԒ - x« h֥i cֳa t֕nh v¨ nhֻng 

kh· khŁn trong vi֓c gi§m s§t biԒn Ľ֥ng sֹ dֱng ĽӸt phֱc vֱ quy hoӴch sֹ dֱng ĽӸt cֳa t֕nh. 

2.2. Dυ liΜu thu thͻp 

VԀt li֓u ch²nh bao g֟m Ӷnh Sentinel 2 chֱp khu vֽc t֕nh Nam ņ֗nh nŁm 2024. Ngu֟n 

Ӷnh n¨y ĽҼ֯c ĽҼ֯c cung cӸp mi֑n ph² tַ c֡ng th¹ng tin cֳa h֓ th֝ng CҺ quan m¹i trҼ֩ng 

Châu Âu [9] (https://browser.dataspace.copernicus.eu). 

Nghi°n cֵu n¨y sֹ dֱng nԚn tӶng Google Earth Engine (GEE) ĽԜ thֹ nghi֓m v¨ ph©n 

loӴi tֽ Ľ֥ng 7 loӴi h³nh sֹ dֱng ĽӸt bao g֟m: L¼a, C©y h¨ng nŁm, C©y l©u nŁm, MԊt nҼ֧c 

v¨ Nu¹i tr֟ng thֳy sӶn, ņӸt l¨m mu¹i, ņӸt rַng v¨ ņӸt phi n¹ng nghi֓p. 

2.3. C̭ sε khoa hΣc cνa c§c thuͻt to§n hΣc m§y οng dλng ph©n loͧi ͩnh viΚn th§m 

2.3.1. ThuԀt to§n (Classification and Regression Tree - CART) 

ThuԀt to§n CART l¨ m֥t thuԀt to§n h֙c m§y c· gi§m s§t trong h֓ th֝ng ph©n loӴi dֽa 

tr°n c©y quyԒt Ľ֗nh (Decision tree) v¨ sֹ dֱng c§c mӾu huӸn luy֓n ĽԜ x§c Ľ֗nh, nhԀn dӴng, 

ph©n loӴi Ľ֝i tҼ֯ng tr°n Ӷnh vi֑n th§m [10]. Cây quyԒt Ľ֗nh l¨ m֥t phҼҺng ph§p c· thԜ h֙c 

quy nӴp bԄng c§ch Ľ¨o tӴo c§c mӾu v¨ x©y dֽng c©y quyԒt Ľ֗nh, sau Ľ· sֹ dֱng c©y quyԒt 

Hình 1. Khu vֽc thֹ nghi֓m t֕nh Nam ņ֗nh (m¨u 

trԂng: tԀp dֻ li֓u Ľ§nh gi§ Ľ֥ ch²nh x§c, m¨u Ľen: 

tԀp dֻ li֓u huӸn luy֓n m¹ h³nh). 
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Ľ֗nh ĽԜ ph©n loӴi dֻ li֓u. C©y quyԒt Ľ֗nh ĽҼ֯c cӸu tӴo b֫i m֥t n¼t g֝c, m֥t loӴt c§c n¼t b°n 

trong v¨ c§c n¼t l§. M֣i n¼t ch֕ c· thԜ c· m֥t n¼t ch²nh v¨ hai hoԊc nhiԚu n¼t phֱ. C§c n¼t 

ĽҼ֯c kԒt n֝i vi֧ nhau bԄng c§c nh§nh [11]. M֣i n¼t 

b°n trong tҼҺng ֵng vi֧ m֥t thu֥c t²nh hoԊc nh·m 

thu֥c t²nh thֹ nghi֓m v¨ m֙i b°n tҼҺng ֵng vi֧ m֙i 

gi§ tr֗ c· thԜ c· cֳa thu֥c t²nh. N¼t tҼҺng ֵng vi֧ 

m֥t gi§ tr֗ thu֥c t²nh cֳa lp֧ và nút khác nhau có 

thԜ tҼҺng ֵng vi֧ c½ng m֥t gi§ tr֗ thu֥c t²nh cֳa lp֧ 

[12]. M֣i ĽҼ֩ng tַ g֝c ĽԒn l§ tҼҺng ֵng vi֧ m֥t 

quy tԂc v¨ ĽiԚu ki֓n cֳa quy tԂc l¨ t½y ch֙n tӸt cӶ 

c§c gi§ tr֗ thu֥c t²nh cֳa c§c n¼t, kԒt quӶ cֳa quy tԂc 

l¨ thu֥c t²nh lp֧ cֳa n¼t l§ tr°n ĽҼ֩ng [11].  

Qu§ tr³nh x©y dֽng c©y quyԒt Ľ֗nh l¨: xuӸt ph§t tַ g֝c c©y v֧i ĽӺu v¨o nhҼ tr°n, cӺn tӴo 

ra m֥t c©y c· ĽӺy Ľֳ c¨nh v¨ c§c l§, tԀp h֯p T ĽҼ֯c ph©n chia dӺn vԚ c§c n¼t c©y, ngo¨i ra, 

c¨nh cu֝i c½ng cֳa c©y ch֕ c¸n c§c l§ (ĽӴi di֓n cho c§c l֧p ph©n loӴi).  

ThuԀt to§n CART x©y dֽng c©y quyԒt Ľ֗nh nhҼ sau: GiӶ sֹ cho tԀp h֯p T g֟m N Ľ֝i 

tҼ֯ng cֳa m l֧p ɤ1, ɤ2, é, ɤm. M֣i Ľ֝i tҼ֯ng ch֕ thu֥c m֥t l֧p v¨ c· n dӸu hi֓u. M֣i l֧p 

ɤi có Ni Ľ֝i tҼ֯ng (i = 1· m). 

BҼ֧c 1: Tính entropy S0 cֳa tԀp h֯p g֝c T theo c¹ng thֵc: 

 ( )i 2 iS log=- r ³ rä      (1) 

Tׁ s֝ ri = Ni/ N l¨ x§c suӸt cֳa Ľ֝i tҼ֯ng thu֥c l֧p ɤi (i = 1· m). 

TrҼ֩ng h֯p S0 = 0, ch֕ xӶy ra khi tӸt cӶ c§c Ľ֝i tҼ֯ng cֳa tԀp h֯p g֝c ĽԚu thu֥c vԚ m֥t 

l֧p ph©n loӴi. LҼu giֻ lӴi l֧p n¨y nhҼ l¨ l§ cֳa c©y. 

TrҼ֩ng h֯p S0  ̧0, lӸy DS = 0, cho j =0. 

BҼ֧c 2: T²nh j = j + 1, nԒu j > N, chuyԜn ĽԒn bҼ֧c 4. 

X§c Ľ֗nh Ľ֝i tҼ֯ng Xj Í T, v®c tҺ dӸu hi֓u l¨ (x1j, x2j,é, xnj). LӸy k = 0.  

BҼ֧c 3: T²nh k = k + 1, nԒu k > n, quay lӴi bҼ֧c 2.  

X§c Ľ֗nh dӸu hi֓u xkj Í X j, ph©n chia tԀp h֯p g֝c th¨nh hai tԀp h֯p con theo dӸu hi֓u 

này.  

T²nh entropy cho tַng tԀp h֯p con, x§c Ľ֗nh gi§ tr֗ trung b³nh v¨ t²nh gia s֝ DSkj theo 

c¹ng thֵc DS= S0
- STB

 

NԒu DSkj < DS, quay lӴi bҼ֧c 3. 

NԒu DSkj ² DS , lӸy DS = DSkj, p = k và q = j. 

Quay lӴi bҼ֧c 3. 

BҼ֧c 4: Ph©n chia tԀp h֯p g֝c th¨nh hai tԀp h֯p con theo dӸu hi֓u xpq. 

NԒu t֟n tӴi tԀp h֯p con c· s֝ Ľ֝i tҼ֯ng kh¹ng thu֥c m֥t l֧p, qu§ tr³nh lԊp lӴi tַ bҼ֧c 1 

cho tӸt cӶ c§c n¼t c©y, trַ c§c n¼t Ľ« sinh ra to¨n l§. TԀp h֯p g֝c tӴi c§c n¼t l¨ tԀp h֯p ĽҼ֯c 

ph©n c¨nh trҼ֧c Ľ·. 

NԒu m֣i tԀp h֯p con ch֕ g֟m m֥t hoԊc nhiԚu hҺn c§c Ľ֝i tҼ֯ng ֫ c½ng m֥t l֧p, ta x§c 

Ľ֗nh ĽҼ֯c ch¼ng thu֥c l֧p n¨o (c§c Ľ֝i tҼ֯ng cֳa tԀp h֯p mӾu Ľ« ĽҼ֯c ph©n loӴi), lҼu giֻ 

ch¼ng nhҼ l¨ l§ c©y. Qu§ tr³nh x©y dֽng c©y quyԒt Ľ֗nh kԒt th¼c khi tӸt cӶ c§c c¨nh c©y cu֝i 

c½ng ĽԚu ra to¨n l§. 

2.3.2. ThuԀt toán (Support Vector Machine - SVM) 

ņ©y l¨ mt֥ thuԀt toán phân loӴi nh  ֗phân. M֥ t b  ֥các mӾu huӸn luy֓ n thu֥ c hai thԜ loӴi 

cho trҼc֧, thuԀt toán huӸn luy֓ n SVM xây dֽ ng m֥ t m¹ h³nh SVM ĽԜ phân loӴi các dֻ  li u֓ 

khác vào hai thԜ loӴi Ľ·. M¹ h³nh SVM l¨ c§ch biԜu di֑ n c§c ĽiԜm giֻ a hai thԜ loӴi sao cho 

khoӶng cách tַ  các mӾu huӸn luy n֓ t֧ i ranh gi֧ i là xa nhӸt có thԜ. Các dֻ  li u֓ m֧ i cȈng 

ĽҼ֯c biԜu di֑ n trong cùng m֥t kh¹ng gian v¨ ĽҼc֯ thuԀt toán dֽ  Ľo§n thuc֥ m֥ t trong hai 

thԜ loӴi tùy vào dֻ  li u֓ Ľ· nԄm ֫  phía nào cֳa ranh gi֧ i [4]. BӶn chӸt c aֳ phҼҺng ph§p SVM 

             G c֝ cây    Cành cây 

     ņiԜm nút    Lá cây                                         

                                                

        
 
 

Hình 2. M¹ h³nh c©y quyԒt Ľ֗nh. 
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là chuyԜn không gian dֻ li u֓ ban ĽӺu thành m֥t không gian m֧i h uֻ hӴn chiԚu mà ֫  Ľ· cho 

khӶ nŁng ph©n lp֧ d֑  d¨ng hҺn. ņiԜm làm SVM hi֓ u quӶ hҺn c§c phҼҺng ph§p kh§c ch²nh 

là vi c֓ SVM không b֗ gi i֧ hӴn vi c֓ phân l֧ p m֥ t cách tuyԒn tính. 

 

Hình 3. (a) H1 kh¹ng ph©n t§ch c§c l֧p, H2 ph©n t§ch c§c l֧p nhҼng ch֕ v֧i m®p lԚ nh֛, H3 phân 

t§ch c§c l֧p v֧i m®p lԚ t֝i Ľa, (b) x§c Ľ֗nh khoӶng c§ch lԚ giֻa hai l֧p dֻ li֓u. 

NԒu xem x®t dֻ li֓u ĽӺu v¨o nhҼ l¨ hai tԀp c§c v®c-tҺ trong kh¹ng gian Ľa chiԚu (n-

dimentional space) th³ thuԀt to§n SVM sԐ x©y dֽng m֥t ranh gi֧i tuyԒn t²nh giֻa hai l֧p, 

nghǫa l¨ m֥t mԊt si°u phԆng ph©n t§ch (separating hyperplane), cho ph®p t֝i Ľa h·a khoӶng 

c§ch lԚ giֻa hai l֧p dֻ li֓u (Hình 3). ņԜ t²nh to§n khoӶng c§ch lԚ, hai mԊt si°u phԆng song 

song ĽҼ֯c dֽng vԚ hai ph²a cֳa mԊt si°u phԆng ph©n t§ch v¨ ĽҼ֯c ñĽӼy hԒt c֭ò vԚ ph²a hai 

tԀp dֻ li֓u. Sֽ ph©n t§ch ĽҼ֯c cho l¨ t֝t nԒu nhҼ khoӶng c§ch tַ mԊt si°u phԆng ĽԒn c§c 

ĽiԜm dֻ li֓u cֳa cӶ hai l֧p l¨ xa nhӸt, khi Ľ·, khoӶng c§ch lԚ c¨ng l֧n th³ sai s֝ t֡ng qu§t 

h·a cֳa thuԀt to§n ph©n loӴi c¨ng t֝t. 

2.3.3. ThuԀt toán (Random Forest - RF) 

ThuԀt to§n Random  Forest  ĽҼc֯  ֵ ng  dֱ ng cho phân loӴi, tính h֟ i quy bԄng cách xây 

d nֽg nhiԚu cây quyԒt Ľn֗h (Decision tree). M t֥ cây quyԒt Ľn֗h là m֥ t c§ch ĽҺn giӶn ĽԜ biԜu 

di n֑ m֥ t giao thֵ c (Protocol) hay cây quyԒt Ľn֗h biԜu di֑ n m֥ t kԒ hoӴch, trӶ l i֩ câu h֛ i phӶi 

làm gì trong m֥t hoàn cӶnh  nhӸt  Ľn֗h.  M֣ i  Node  cֳ a  cây  sԐ  là  các thu֥c tính, và các 

nhánh là giá tr֗ l aֽ ch֙ n cֳ a thu֥ c t²nh Ľ·. BԄng c§ch Ľi theo c§c gi§ tr ֗thu֥ c tính trên cây 

sԐ cho biԒt giá tr֗  d  ֽĽo§n [13] (Hình 4). 

ņԜ thiԒt lԀp mô hình RF, cӺn có hai tham s֝ m¨ ĽҼc֯ coi l¨ cҺ s ֫c aֳ phҼҺng ph§p Ľ· 

là s֝  lҼ֯ng cây phân loӴi ñn-treeò v¨ s ֝lҼ֯ng các l֧ p Ľ֝i tҼn֯g ñm-tryò trong mt֥ phân 

nh§nh. ñL§ phiԒuò Ľa s ֝c aֳ tӸt cӶ c§c c©y ĽҼc֯ sֹ  d nֱg ĽԜ gán m֥ t l p֧ chung cu֥c cho m֣ i 

l p֧ chҼa biԒt. ņiԚu 

này trֽ c tiԒp giӶi 

quyԒt ĽҼc֯ vӸn ĽԚ 

rԄng m֣ i m t֥ cây bӸt 

kȢ n¨o Ľ· c· thԜ 

không phӶi là t֝ i Ҽu, 

nhҼng bԄng cách kԒt 

h p֯ nhiԚu cây thì sԐ 

ĽӴt ĽҼc֯ m֥ t giӶi 

pháp t֝ i Ҽu tn֡g thԜ. 

ħ tҼn֫g n¨y ĽҼc֯ m֫  

r n֥g hҺn naֻ bԄng 

cách huӸn luy֓ n m֣ i 

cây v֧ i tԀp h֯ p con 

(a) (b)

Hình 4. Ph©n loӴi RF v֧i 2 l֧p Ľ֝i tҼ֯ng A v¨ B. 


